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Intreducecion

Losi sistemas de Informacion: para la gestion de
datos

Conceptos basicos
Tliposide sistemas
[FaSes

Conceptos
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Tipos de, Sistemas de Informacion

Estrategico DW, EIS, Otros
Tactico WOrkﬂOW, FaX, ema||
Techico-Operativo HIS, Farmacia

Interinstitucional Intranet, extranet,
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EIS/DDS

EIS: Sistema de; Informacion Ejecutiva

PSS Sistemalde ayuda aila toma de
decision
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¢Por que un sistema especifico?

Sistemal Transaccional Data Warehouse

Dates| Operacionales Datos dell negocio para Informacion
Orientado a la aplicacion Orientado al sujeto

Actual Actual + historico

Detallada Detallada + mas resumida

Cambial continuamente Estable

Ellingreso de datoes en el dataiwarehouse viene desde; el ambiente
operacional en casii todos;|os casos. El data warehouse: esisiempre
un almacen de datos transformados y separados; fisicamente de la
aplicacion donde se encontraron los datos en el ambiente
OpEeracional
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Definicion Data Warehouse

Data Warehouse: Almacen de dates.

=| Ahoral se refiere masial sistemal de informacion; que
dlmacena datos) paral ser explotades. El objetivores el
dato, Ne ell procese.
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“Paare” y Paradigma; Bill Inmon

Orientado a temas.- Los datos en la base de datos estan
organizados de manera que todos los elementos de datos
relativos al mismo evento u objeto del mundo real queden
unidos entre sI.

Variante en el tiempo.- Los cambios producidos en los ’?;

datos a lo largo del tiempo quedan registrados para que los »

informes que se puedan generar reflejen esas variaciones. ? v
[

No volatil.- La informacion no se modifica ni se elimina,
una vez almacenado un dato, éste se convierte en
informacion de solo lectura, y se mantiene para futuras
consultas.

Integrado.- La base de datos contiene los datos de todos
los sistemas operacionales de la organizacion, y dichos
datos deben ser consistentes.

Inmon defiende una metodologia descendente (
) a la hora de disenar un almacen de datos,

RECIENTE- 90's
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http://images.google.es/imgres?imgurl=http://dssresources.com/interviews/inmon/inmon.gif&imgrefurl=http://dssresources.com/interviews/inmon/inmon05122005.html&usg=___VU7CNj2-7jBnO97wknplOEE30I=&h=357&w=285&sz=79&hl=es&start=1&um=1&tbnid=INkM0F4z2ySoHM:&tbnh=121&tbnw=97&prev=/images%3Fq%3DBill%2BInmon%26hl%3Des%26sa%3DN%26um%3D1

*Guru” y Paradigma Kimbal

Ralph Kimbal

Ha creadoe el “modelo dimensional”
estandar actual

Compremsible por encima de; todo
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Modelo Inicial

Comienzo: del papel al ordenador

proveedor

articuloe

cantidad

Precio

total

Fecha

Bayer

Adiro

50

2

60)

12/2/09
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Modelo Entidad! Relacion

Modelo Entidad-
Relacion. Para
eliminar
INCONSISLENCIAS POr:
duplicidad. Coste;
complejidad en: Ia
transaccion,
PlogUEeS...
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Modelo Dimensional

liécnica derdiseno ER

l6gicorgue

PErSIgue plantear

Time_key
DayOfWeek
FiscalPeriod
efc

Store Dimension
Store_key

|0sidates en tna e
estriuctura

estandar e

IRtUItva gue
permita el acceso
a/los dates a dhan
velocidad

FloorType

Clerk Dimension

Clerk_key
ClerkName

JobGrade

Product Dimension

Fact

Time_key
Product_key
Store_key PackageType

Customer_key elc.
Cler!(_key Customer Dimension
Register_key

Promo_key Customer_key
Dollars Sold CustomerName
Units Sold PurchaseProfile
Dollars Cost elc.

Register Dimension

Register_key
Location

Type
elc.

http://www.dbmsmag.com/9708d15.htmi
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Cubo OLAP

Nos referimos a cubos OLAP clando; hablames de bases de
datos multidimensionales, enilas cuales el almacenamiento
fisico dellos datios se realizalen Vectores
multidimensionales.

(Los cubes OLAP'se pueden considerar como: Una
ampliacion de lasidos| dimensiones de unar hojalde calculo)

Por ejemplo;, una empresa podria analizar algunes, datos
financieros por producto, por periodo) de tiempo, por
ciudad, por tipo de ingresos!y de gastos, Y mediante I
comparauon de los datoes reales coni tn presupuesto. Estos
parametros en funcion de lesi cuales se analizan los dates
SE CONOCEN: COmMO) diMensiones.

NO admite cambios en la estructura
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http://es.wikipedia.org/wiki/Archivo:OLAP_Cube.png

Project Management Framework

Planning mldl-;: Test

ecacr —Rl—H

METADATI Y \GEMENT
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Mapa Logico

Data Warehouse

Operational corati Data Data Marts
Svstems Warehouse

Marketing

Sales
Skl

Data Vault

SCM

EaprniegE
Yomal Moot

1B Semioner. A coye 20077
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http://upload.wikimedia.org/wikipedia/commons/4/46/Data_warehouse_overview.JPG

Mineria de Datos/ Data Mining

Extraccion de informacion previamente oculta
Un proyecto de mineria de datos tiene varias fases mecesarias :

Comprension del negocio y dell problemal que: se quiere resolver:.
Determinacion, obtencion V. limpieza de los datos necesarios.
Creacion de modelos matematicos.

Validacion, comunicacion, etc. de los resultados ebtenidos.

Integracion, si procede; de los resultados en un sistema
transaccionallo similar:

Enirealidad es un proceso muy: complejo.

Ejemplo: Comportamiento de diferentes, Servicios sobre un mismo
farmaco
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Data

Mart

Son subconjuntos de datos con el proposite de
ayudar a guesun area especifica dentre del
NEJOCIO pUeda temar mejores decisiones. 1.0s
datios existentes en este contexto pueden ser
adiilipados, explorades;y propagados de
multiples formas palial due diVersoes grupes de

ustiariostrealicen la exp

etacion de 0SS MISMOS

de la formal mas conveniente segun SUsS

necesidades. (Parte de

DWW)

Seguni Inmon! Unidata mart dependiente esiun
subcenjunte; logicor (Vista)ro un subconjunto
fisico (extracto) de unialmacen de datos mas
drande, gue se ha aislado
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ETL

Extract, Treat, Load

género= F, M

Data Warehouse

B.D. B

génern=F, M

génern= masculino, femenino
ALY - Figura H23
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Uso de los DW.

Uso de Base de Datos Uso de Data Warehouse
Operacionales

Muchos usuarios Pocos usuarios concurrentes
concurrentes
Consultas predefinidas y Consultas complejas, poco
actualizables anticipadas.
Cantidades pequenas de Cantidades grandes de
datos detallados datos detallados
Requerimientos de Requerimientos

respuesta inmediata de respuesta no criticos
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Farmacia

¢Es mecesario tener informacion exhaustiva?
¢iHacen faltal modelos, predictives: ?
¢EXISten varias fuentes de datoes alintegrar 2

IHacen fialtar decisiones ejecutivas basadas en
Informacion
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¢Puede disminuir ell gasto?

¢Hay infermacion “oculta” ?
ES NEcCesarior prueba™
Informacion; paral la crisis..
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Muchas Gracias

Una coleccion de conocimientos debe ser una farmacia
donde se encuentra remedio atodos los males.
Voltaire (1694-1778)

jose_antenio.rodriguez@siemens.com
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